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Breve descrizione del progetto 

Il progetto GANDALF affronta una delle principali criticità del Federated Learning, 

ossia la presenza di dati non indipendenti e non identicamente distribuiti tra i 

diversi dispositivi partecipanti alla federazione. Il progetto si colloca nel più ampio 

scenario dell’Edge Artificial Intelligence, in cui modelli di apprendimento automatico 

vengono eseguiti su dispositivi periferici sempre più efficienti, come Google Coral e 

Nvidia Jetson, riducendo la necessità di centralizzare i dati. 

Finalità 

La finalità del progetto è sviluppare approcci basati su Generative Adversarial 

Networks e metodologie di intelligenza artificiale capaci di mitigare gli effetti 

negativi della distribuzione non-IID dei dati nei sistemi di Federated Learning. 

L’obiettivo è migliorare robustezza, accuratezza e stabilità dei modelli federati, 

soprattutto in scenari Edge-AI caratterizzati da dispositivi distribuiti, risorse 

computazionali eterogenee e dati locali fortemente sbilanciati. 

Risultati attesi 

I risultati attesi comprendono la definizione di nuovi metodi per supportare 

l’apprendimento federato in presenza di distribuzioni dati non omogenee, lo 

sviluppo di strategie basate su approcci generativi per migliorare la 

rappresentatività dei dati locali e la validazione delle soluzioni proposte in scenari 

Edge-AI. Il progetto mira inoltre a contribuire all’avanzamento scientifico nel campo 

del Federated Learning, con particolare attenzione ai limiti applicativi derivanti dalla 

non uniformità dei dati distribuiti. 

Risultati raggiunti 

Il progetto ha contribuito allo studio e allo sviluppo di soluzioni per affrontare il 

problema non-IID nei sistemi di Federated Learning, con attenzione agli scenari 

applicativi distribuiti e all’Edge-AI. Le attività svolte hanno permesso di 

approfondire l’impiego di approcci generativi a supporto dell’apprendimento 

federato, favorendo la definizione di metodologie orientate a migliorare le 

prestazioni dei modelli in presenza di dati locali eterogenei e sbilanciati. 

 


